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FISA DISCIPLINEI
EXPLOATAREA DATELOR

1. Date despre program

UOC-PO-10 Anexa 3a

1.1 Institutia de invatamant superior

UNIVERSITATEA ,,0VIDIUS” DIN CONSTANTA

1.2 Facultatea Facultatea de Matematica si Informatica

1.3 Departamentul

Matematica si Informatica

1.4 Domeniul de studii

Informatica

1.5 Ciclul de studii

Master

1.6 Programul de studii

Securitate cibernetica si invatare automata

1.7 Anul universitar

2025-2026

2. Date despre disciplina

2.1 Denumirea disciplinei

Exploatarea datelor (Data Mining)

2.2 Cod disciplina

CSML.1.2.05

2.3 Titularul activitatilor de curs Conf.univ.dr. Elena Pelican

2.4 Titularul activitatilor aplicative  (Conf.univ.dr. Elena Pelican

2.5 Anul de studii | 1 2.6 Semestrul| 2 [2.7 Tipul de evaluare | E

2.8 Regimul disciplinei

DS/DOB

k [k k

* DF — disciplind fundamentald, DS — disciplind de specializare, DC — disciplind complementard /

** DOB — disciplind obligatorie; DOP — disciplind optionald; DFA — Disciplind facultativd

3. Timpul total (ore pe semestru)

3;1 UNuAm?r de ore activitati didactice pe 3 ldin care: 3.2 curs 1 B.3 aplicatii** )

saptdmana

3.4 Total ore activitati didactice pe semestru 42 (din care: 3.5 curs 14 3.6 aplicatii 28

3.7 Total ore de studiu individual 83
Distributia fondului de timp ore
Studiul cartilor, manualelor, suportului de curs, notitelor, bibliografie minimala 29
recomandata
Documentare suplimentara in biblioteca, pe platformele electronice de specialitate si pe 12
teren
Pregatire seminar / laborator / proiect, teme, referate, portofolii si eseuri 30
Pregatire pentru prezentari sau verificari 12
Pregatire pentru examinarea finala 5
Alte activitati: consultatii 2

3.8 Total ore pe semestru 125

3.9 Numarul de credite 5

*** S - seminar; L - laborator; P - proiect

4. Preconditii (acolo unde este cazul)

4.1 de curriculum Algebra  Liniara,

invdtare automatd, Optimizare,

Fundamentele

fundamentali si Structuri de date

Probabilitati si

programarii,

statistica,
Algoritmi

4.2 de rezultate ale invatarii Python

5. Conditii necesare pentru desfasurarea optima a activitatilor didactice (acolo unde este cazul)
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5.1. de desfasurare a cursului

Sala de clasa dotata cu
videoproiector disponibil

5.2. de desfasurare a seminarului/laboratorului/ proiectului*

Sala de laborator cu calculatoare
disponibile

*Se alege tipul de aplicatie aferent disciplinei

6. Obiectivele disciplinei

6.1 Obiectivul general al disciplinei [Introducerea principiilor si mecanismelor exploatdrii de date.

intelegerea principiilor algoritmilor de exploatarii de date.

6.2 Obiectivele specifice Dezvoltarea de aplicatii software bazate pe algoritmi din acest

domeniu.

7. Rezultatele invatarii

v

Cunostinte
|

Studentul:

intelege, explica si utilizeaza corect algoritmii si caracteristicile claselor importante de
algoritmi din domeniul exploatarii de date, precum si avantajele si dezavantajele
principalelor solutii din domeniu, dar si impactul acestora asupra performantei
sistemului/aplicatiei dezvoltate

utilizeaza corect terminologia specifica data mining-ului

selecteaza modelul adecvat pentru problema studiata

interpreteaza corect rezultatele obtinute prin aplicarea tehnicilor de data mining, pe
baza metricilor de performanta relevante pentru problema

defineste avantajele si dezavantajele solutiilor cheie din domeniu

explica impactul algoritmilor asupra performantei sistemului sau aplicatiei dezvoltate

Aptitudini
|

Studentul:

implementeaza algoritmi specifici, utilizeaza instrumentele software specifice si
modifica codul conform cerintelor

identifica scenarii practice in care este oportuna folosirea unui model de exploatare de
date

realizeaza modelul pentru o problema concreta, folosind unelte disponibile
demonstreaza abilitati de management de sine, in termeni de autodiscipling,
punctualitate si planificare a timpului, responsabilitate;

lucreaza in echipa, planifica, executa si evalueza modelele potrivite contextului
comunica eficient cu colegii si diversele parti interesate, prevenind conflictele si
negociind solutii.

Responsabilitate si autonomie

Studentul:

manifesta disponibilitatea de a rezolva probleme prin tehnologii digitale;

actioneaza in conformitate cu conduita etica si deontologia profesionala

abordeaza provocarile din problemele de data mining cu curiozitate si dorinta de a
explora solutii inovatoare

este deschis la experimentarea cu diferiti algoritmi si cadre de programare
desfasoara eficient activitatile organizate in cadrul unui grup interdisciplinar si dezvolta
capacitati empatice pentru comunicarea interpersonala, relationarea si colaborarea cu
diverse grupuri
detine reguli, norme si valori de etica profesionala riguroase si eficiente, integrate in
propria strategie de lucru, pentru valorificarea optima si creativda a potentialului
propriu
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Numar ore
8.1 Curs Metode de predare
alocate
1. Definitie. Motivatie. Prezentare generala. 1
2. Pre-procesarea datelor (curdtarea datelor,
scalarea, transformarea acestora, reducerea .
. o . Medode de predare-invatare 1
dimensiunilor, alegerea atributelor). ) )
interactive;
3. Clasificarea datelor (clasificatori bazati pe .
. . . Metode care implica activ 2
instante, arbori de decizie etc) O
I - studentii in invatare,
4. Algoritmi de grupare: k-means, Expectation unandu-i in situatia de a
Maximization (EM), Gaussian Mixture (GM). P . S
. L . . | realiza conexiuni logice, de a
Grupare ierarhica (de tip aglomerativ si roduce idei si opbinii brobrii )
diviziv). Algoritmi de tip densitate (DBSCAN). P ar urr?en'?ate Prop
Algoritmi probabilistici (Expectation g
Maximization) ) .
- - — Problematizarea;Conversatia;
5. Reguli de asociere (A priori si FP-Growth) 2
6. Sisteme de recomandare (filtrare colaborativa, .
. . 0 s Metodele active 2
bazata pe continut, hibrida) . . .
T Anali | T — or Sintetiza/ esentializarea
. Analiza texte or - Text mining (to enlzare: informatiilor
reducerea cuvintelor la forma de baza 2
(radll.cal), Ierrllatlzare, anah;a SfathlmenteI.or | Invitarea independents si
8. Ana.lz.a datelor web - We I\./I|.r1|ng_ (cont_mut_u prin cooperare
paginilor web (text, imagini, videoclipuri), )
structura linkurilor dintre pagini,
comportamentul utilizatorilor)
Bibliografie
1. C.C. Aggarwal, Data Mining — The Text Book, Springer, 2015
2. T. Hastie, R. Tibshirani, J. Friedman - The Elements of Statistical Learning. Data Mining,
Inference, and Prediction, Second Edition, Springer 2009
3. M. H. Dunham. Data Mining. Introductory and Advanced Topics, Pearson Education 2003
4. F. Gorunescu, Data Mining. Concepts, Models and Techniques, Springer, 2011
5. C. D. Manning, P. Raghavan and H. Schiitze, Introduction to Information Retrieval, Cambridge
University Press. 2008.
6. I.H. Witte, E. Frank, M.A. Hall. Data Mining: Practical Machine Learning Tools and Techniques, 3"
Ed, Morgan Kaufmann Publishers, 2011
7. A. Rajaraman, J. Leskovec, J. Ullman, Mining of Massive Datasets, Stanford University, 2019
Edition
8. Lecture and Lab Notes uploaded in the corresponding channel in MS Teams
8.2 Aplicatii (seminar/laborator/proiect)* Numar ore
% - iy ( / . /p . ). . Metode de predare
Se alege tipul de aplicatie aferent disciplinei alocate
1. Definitie. Motivatie. Prezentare generala. Medode de predare-invatare 2
2. Pre-procesarea datelor (curdtarea datelor, interactive;
scalarea, transformarea acestora, reducerea )
dimensiunilor, alegerea atributelor). Metode care implica activ
studentii in invatare,
CSML.1.2.05 EXPLOATAREA DATELOR 2025-2026
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3. Clasificarea datelor (clasificatori bazati pe punandu-iin situatia de a 4
instante, arbori de decizie etc) realiza conexiuni logice, de a
4. Algoritmi de grupare: k-means, Expectation| produce idei si opinii proprii
Maximization (EM), Gaussian Mixture (GM). argumentate
Grupare ierarhica (de tip aglomerativ si 4
diviziv). Algoritmi de tip densitate (DBSCAN).Problematizarea;Conversatia;
Algoritmi probabilistici (Expectation
Maximization) Metodele active
5. Reguli de asociere (A priori si FP-Growth) Sintetiza/ esentializarea 4
6. Sisteme de recomandare (filtrare colaborativ3, informatiilor 4
bazata pe continut, hibrida)
7. Analiza textelor - Text mining (tokenizare,| Invdtareaindependenta si
reducerea cuvintelor la forma de baza prin cooperare 4
(radical), lematizare, analiza sentimentelor
8. Analiza datelor web - Web Mining (continutul
paginilor web (text, imagini, videoclipuri), 4
structura linkurilor dintre pagini,
comportamentul utilizatorilor)
Bibliografie
1. C.C. Aggarwal, Data Mining — The Text Book, Springer, 2015
2. T. Hastie, R. Tibshirani, J. Friedman - The Elements of Statistical Learning. Data Mining,
Inference, and Prediction, Second Edition, Springer 2009
3. M. H. Dunham. Data Mining. Introductory and Advanced Topics, Pearson Education 2003
4. F. Gorunescu, Data Mining. Concepts, Models and Techniques, Springer, 2011
5. C. D. Manning, P. Raghavan and H. Schiitze, Introduction to Information Retrieval, Cambridge
University Press. 2008.
6. I.H. Witte, E. Frank, M.A. Hall. Data Mining: Practical Machine Learning Tools and Techniques, 3™
Ed, Morgan Kaufmann Publishers, 2011
7. A. Rajaraman, J. Leskovec, J. Ullman, Mining of Massive Datasets, Stanford University, 2019
Edition
8. Lecture and Lab Notes uploaded in the corresponding channel in MS Teams
9. Evaluare
Tip activitate 9.1 Criterii de evaluare 9.2 Metode de evaluare 9.3 Pond‘erefhn
nota finala
9.4 Curs Participare activa Evaluare orala contlnua.pe 10%
parcursul semestrului
Interes si capacitate de lucru Teme de laborator 20%
pentru studiu individual si in
ek echipa
9.5 Aplicatii Prezentarea unui proiect 30%
Cunoasterea si intelegerea Prezentarea unui proiect 30%
Examen . .
notiunilor discutate
Din oficiu 10%
9.6 Standard minim de performanta / Conditii de promovare - Nota 5 (din 10)
CSML.1.2.05 EXPLOATAREA DATELOR 2025-2026



MINISTERUL EDUCATIEI S| CERCETARII
UNIVERSITATEA OVIDIUS DIN CONSTANTA

Aleea Universitatii, nr.1, Campus, Corp A, cod 900470 Constanta, Romania
Tel/Fax: +4 0241 606.407 / +4 0241 606.467
E-mail: rectorats idius.ro - Web page: www. idius.ro

UOC-PO-10 Anexa 3a

Cunoasterea (explicatii si implementare/apel comenzi Python) a principalilor clasificatori studiati,

precum si a tehnicilor de analiza a textului si a datelor web.
*Se alege tipul de aplicatie aferent disciplinei (Seminar/Laborator/Proiect)

Data completarii, Titular activitatilor de curs, Titular aplicatii,

12.09.2025 Conf.univ.dr. Elena Pelican Conf.univ.dr. Elena Pelican

Data avizarii in Departament, Director de Departament,

19.09.2025 Conf.univ.dr. Elena Pelican
Decan,

Conf.univ.dr. Aurelian Nicola

CSML.1.2.05 EXPLOATAREA DATELOR 2025-2026



